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３６ －０．０４２ ０．０８０
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２ －０．０６５ ０．０７９ １．１０５ ２ ０．５７６
３ －０．１２１ ０．０７８ ３．５０６ ３ ０．３２０
４ ０．０２７ ０．０７８ ３．６２８ ４ ０．４５９
５ －０．０１２ ０．０７８ ３．６４９ ５ ０．６０１
６ －０．０２４ ０．０７８ ３．７４９ ６ ０．７１１
７ －０．０４３ ０．０７７ ４．０６２ ７ ０．７７３
８ －０．０９９ ０．０７７ ５．７１３ ８ ０．６７９
９ －０．００８ ０．０７７ ５．７２３ ９ ０．７６７
１０ －０．０１５ ０．０７７ ５．７６１ １０ ０．８３５
１１ －０．０９４ ０．０７６ ７．２８３ １１ ０．７７６
１２ －０．０５８ ０．０７６ ７．８６５ １２ ０．７９６
１３ ０．１２４ ０．０７６ １０．５４９ １３ ０．６４９
１４ －０．０５６ ０．０７５ １１．０９２ １４ ０．６７９
１５ ０．０２９ ０．０７５ １１．２４４ １５ ０．７３５
１６ －０．０３８ ０．０７５ １１．４９８ １６ ０．７７８
１７ ０．００５ ０．０７５ １１．５０３ １７ ０．８２９
１８ ０．０８８ ０．０７４ １２．９０９ １８ ０．７９７
１９ －０．０２５ ０．０７４ １３．０２５ １９ ０．８３７
２０ －０．０２８ ０．０７４ １３．１７３ ２０ ０．８７０
２１ －０．０２９ ０．０７４ １３．３３２ ２１ ０．８９７
２２ －０．０６８ ０．０７３ １４．１９８ ２２ ０．８９４
２３ －０．０３５ ０．０７３ １４．４２３ ２３ ０．９１４
２４ ０．０２１ ０．０７３ １４．５０９ ２４ ０．９３４
２５ ０．１５４ ０．０７３ １９．０４５ ２５ ０．７９５
２６ －０．００２ ０．０７２ １９．０４６ ２６ ０．８３４
２７ ０．０３０ ０．０７２ １９．２２１ ２７ ０．８６２
２８ －０．１５３ ０．０７２ ２３．７７８ ２８ ０．６９３
２９ －０．０７５ ０．０７１ ２４．８６９ ２９ ０．６８５
３０ ０．０９０ ０．０７１ ２６．４７９ ３０ ０．６５０
３１ ０．１７４ ０．０７１ ３２．４９５ ３１ ０．３９３
３２ ０．０５３ ０．０７１ ３３．０４９ ３２ ０．４１６
３３ －０．１０６ ０．０７０ ３５．３０７ ３３ ０．３６０
３４ －０．０３６ ０．０７０ ３５．５６９ ３４ ０．３９４
３５ －０．０３３ ０．０７０ ３５．７９６ ３５ ０．４３１
３６ －０．００４ ０．０６９ ３５．７９９ ３６ ０．４７８

Ｎｏｔｅ：Ｔｈｅｕｎｄｅｒｌｙｉｎｇｐｒｏｃｅｓｓａｓｓｕｍｅｄｉｓｉｎｄｅｐｅｎｄｅｎｔ（ｗｈｉｔｅｎｏｉｓｅ）ｂａｓｅｄｏｎ
ｔｈｅａｓｙｍｐｔｏｔｉｃｃｈｉｓｑｕａｒｅａｐｐｒｏｘｉｍａｔｉｏｎ．

３　Ａｐｐｌｉｃａｔｉｏｎａｎｄｄｉｓｃｕｓｓｉｏｎ
３．１　Ａｃｃｕｒａｃｙｔｅｓｔｏｆｆｏｒｅｃａｓｔｉｎｇ　ＴｈｉｓｐａｐｅｒｕｓｅｓＡＲＩＭＡ
（２８，１，２５）ｍｏｄｅｌｔｏｆｉｔｔｈｅｃｌｏｓｉｎｇｐｒｉｃｅｓｏｆｓｏｙｂｅａｎａｃｔｉｖｉｔｙｆｕｔｕｒｅ
ｃｏｎｔｒａｃｔｓｆｒｏｍＪａｎｕａｒｙ４，２０１６ｔｏＡｕｇｕｓｔ２４，２０１６，ａｎｄｄｒａｗｓｔｈｅ
ｃｏｍｐａｒａｔｉｖｅｌｉｎｅｃｈａｒｔ（ｓｅｅＦｉｇ．６）．ＦｒｏｍＦｉｇ．６，ｗｅｃａｎｓｅｅｔｈａｔ
ｔｈｉｓｍｏｄｅｌｈｉｇｈｌｙｆｉｔｓｔｈｅｃｌｏｓｉｎｇｐｒｉｃｅｏｆｓｏｙｂｅａｎｏｉｌａｃｔｉｖｅｆｕｔｕｒｅｓ
ｃｏｎｔｒａｃｔ．Ｔａｂｌｅ３ｓｈｏｗｓｔｈａｔｄｅｔｅｒｍｉｎａｎｔｃｏｅｆｆｉｃｉｅｎｔＲｓｑｕａｒｅｄｉｓ０．
９５０，ｅｘｐｌａｉｎｉｎｇｍａｎｙｄａｔａ．Ｔｈｅｄａｔａｔｈａｔｃａｎｎｏｔｂｅｅｘｐｌａｉｎｅｄｉｓ
ｏｎｌｙ０．０５．ＡｎｄｔｈｅｖａｌｕｅｏｆＭＡＥａｎｄＭＡＰＥｉｓ４３．３９７ａｎｄ０．７２，
ｒｅｓｐｅｃｔｉｖｅｌｙ．Ｉｔｓｈｏｗｓｔｈａｔｔｈｅｍｏｄｅｌｈａｓｆｅｗｅｒｒｏｒｓａｎｄｇｏｏｄａｃｃｕ

１１ＣｈｕｎｙａｎｇＷＡＮＧｅｔａｌ．ＦｏｒｅｃａｓｔｏｎＰｒｉｃｅｏｆＡｇｒｉｃｕｌｔｕｒａｌＦｕｔｕｒｅｓｉｎＣｈｉｎａＢａｓｅｄｏｎＡＲＩＭＡＭｏｄｅｌ



ｒａｃｙｉｎａｐｐｌｉｃａｔｉｏｎ．Ｔｈｕｓ，ＡＲＩＭＡ（２８，１，２５）ｍｏｄｅｌｉｓｆｅａｓｉｂｌｅ
ｆｏｒｓｈｏｒｔｔｅｒｍｆｏｒｅｃａｓｔｉｎｇｏｆｆｕｔｕｒｅｓ．

Ｆｉｇ．５　ＲｅｓｉｄｕａｌｃｏｒｒｅｌａｔｉｏｎｏｆＡＲＩＭＡ（２８，１，２５）ｍｏｄｅｌｓｅｒｉｅｓ

Ｆｉｇ．６　Ｔｈｅｆｉｔｔｉｎｇｖａｌｕｅａｎｄｏｂｓｅｒｖａｔｉｏｎｖａｌｕｅｏｆｕｓｅｒｉｅｓ

３．２　Ｆｏｒｅｃａｓｔｉｎｇｏｆｔｈｅｐｒｉｃｅｏｆｆｕｔｕｒｅｓ　Ｗｅｕｓｅｔｈｅｅｓｔａｂ
ｌｉｓｈｅｄＡＲＩＭＡ（２８，１，２５）ｍｏｄｅｌｔｏｆｏｒｅｃａｓｔｓｅｒｉｅｓｉｎｎｅｘｔ３０
ｌａｇｓ．ＴｈｅｒｅｓｕｌｔｓａｒｅｓｈｏｗｎｉｎＴａｂｌｅ４．Ｆｉｇ．６ａｎｄＴａｂｌｅ４ａｒｅ
ｃｏｍｂｉｎｅｄｔｏｇｅｔｈｅｒ（Ｆｉｇ．７）．

Ｔａｂｌｅ３　Ｍｏｄｅｌｆｉｔｔｉｎｇ

ＦｉｔＳｔａｔｉｓｔｉｃ Ｍｅａｎ Ｍｉｎｉｍｕｍ Ｍａｘｉｍｕｍ
Ｐｅｒｃｅｎｔｉｌｅ

５ １０ ２５ ５０ ７５ ９０ ９５
ＳｔａｔｉｏｎａｒｙＲｓｑｕａｒｅｄ ０．２８０ ０．２８０ ０．２８０ ０．２８０ ０．２８０ ０．２８０ ０．２８０ ０．２８０ ０．２８０ ０．２８０
Ｒｓｑｕａｒｅｄ ０．９５０ ０．９５０ ０．９５０ ０．９５０ ０．９５０ ０．９５０ ０．９５０ ０．９５０ ０．９５０ ０．９５０
ＲＭＳＥ ６８．０２０ ６８．０２０ ６８．０２０ ６８．０２０ ６８．０２０ ６８．０２０ ６８．０２０ ６８．０２０ ６８．０２０ ６８．０２０
ＭＡＰＥ ０．７２１ ０．７２１ ０．７２１ ０．７２１ ０．７２１ ０．７２１ ０．７２１ ０．７２１ ０．７２１ ０．７２１
ＭａｘＡＰＥ ３．１８８ ３．１８８ ３．１８８ ３．１８８ ３．１８８ ３．１８８ ３．１８８ ３．１８８ ３．１８８ ３．１８８
ＭＡＥ ４３．３９７ ４３．３９７ ４３．３９７ ４３．３９７ ４３．３９７ ４３．３９７ ４３．３９７ ４３．３９７ ４３．３９７ ４３．３９７
ＭａｘＡＥ １９２．６８０ １９２．６８０ １９２．６８０ １９２．６８０ １９２．６８０ １９２．６８０ １９２．６８０ １９２．６８０ １９２．６８０ １９２．６８０
ＮｏｒｍａｌｉｚｅｄＢＩＣ １０．１７０ １０．１７０ １０．１７０ １０．１７０ １０．１７０ １０．１７０ １０．１７０ １０．１７０ １０．１７０ １０．１７０

Ｔａｂｌｅ４　Ｆｏｒｅｃａｓｔｏｆｔｈｅｃｌｏｓｉｎｇｐｒｉｃｅｏｆｓｏｙｂｅａｎｏｉｌａｃｔｉｖｅｆｕｔｕｒｅｓｃｏｎ
ｔｒａｃｔｉｎｎｅｘｔ３０ｔｒａｄｉｎｇｄａｙｓ

Ｄａｙ Ｎｕｍｂｅｒ Ｄａｙ Ｎｕｍｂｅｒ
１ ６４３３．８８ １６ ６４３９．５７
２ ６４３７．５５ １７ ６４４７．６２
３ ６４０５．４９ １８ ６４９３．７７
４ ６３９９．２２ １９ ６５１０．７０
５ ６４５３．５５ ２０ ６５１５．６２
６ ６４７５．７４ ２１ ６４８６．５５
７ ６４６２．２０ ２２ ６４４７．５６
８ ６４５０．２６ ２３ ６４３６．９４
９ ６４１４．２５ ２４ ６４４９．８７
１０ ６４１８．８１ ２５ ６４７１．５３
１１ ６４２３．５７ ２６ ６４８１．３４
１２ ６４３８．７３ ２７ ６４８５．８０
１３ ６４３１．８５ ２８ ６４５７．２２
１４ ６４４６．１５ ２９ ６４５０．６３
１５ ６４７０．０４ ３０ ６５０６．３４

４　Ｃｏｎｃｌｕｓｉｏｎｓａｎｄｄｉｓｃｕｓｓｉｏｎｓ
ＴｈｅｋｅｙｔｏｔｈｅｆｏｒｅｃａｓｔｏｆｔｈｅｃｌｏｓｉｎｇｐｒｉｃｅｏｆｆｕｔｕｒｅｓｗｉｔｈＡＲＩＭＡ
ｍｏｄｅｌｉｓｔｏｕｓｅｔｈｅｈｉｓｔｏｒｉｃａｌｃｌｏｓｉｎｇｐｒｉｃｅｏｆｆｕｔｕｒｅｓｏｆＴｐｅｒｉｏｄｔｏ
ｓｐｅｃｕｌａｔｅｏｎｔｈｅｆｕｔｕｒｅｓｐｒｉｃｅｏｆＴ＋１ｐｅｒｉｏｄ．ＮｏｗＡＲＩＭＡｍｏｄｅｌ
ｉｓｗｉｄｅｌｙｕｓｅｄｉｎａｖａｒｉｅｔｙｏｆａｒｅａｓｆｏｒｐｒｉｃｉｎｇｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｂｅｃａｕｓｅｏｆ

Ｆｉｇ．７　Ｌｉｎｅｃｈａｒｔｏｆｆｏｒｅｃａｓｔｉｎｇａｎｄｈｉｓｔｏｒｉｃａｌｄａｔａ

ｉｔｓｅｘｃｅｌｌｅｎｔａｂｉｌｉｔｙｏｆｓｈｏｒｔｔｅｒｍｆｏｒｅｃａｓｔｉｎｇ．Ｗｈｅｔｈｅｒｔｈｅｔｉｍｅｓｅ
ｒｉｅｓｉｓｎｏｎｓｔａｔｉｏｎａｒｙｏｒｓｔａｔｉｏｎａｒｙ，ｂｏｔｈｃａｎｂｅｐｒｅｄｉｃｔｅｄｂｙＡＲＩ
ＭＡ．Ｉｎｇｅｎｅｒａｌ，ｔｈｅｍｏｓｔｅｃｏｎｏｍｉｃｓｅｒｉｅｓａｒｅｎｏｎｓｔａｔｉｏｎａｒｙｓｅ
ｒｉｅｓ．ＩｆｗｅｕｓｅＡＲＩＭＡｍｏｄｅｌｔｏｐｒｅｄｉｃｔ，ｔｈｅｅｆｆｅｃｔｏｆｔｒｅｎｄｄｏｅｓ
ｎｏｔｍａｔｔｅｒａｎｄｃａｎｂｅｉｇｎｏｒｅｄ．Ｈｏｗｅｖｅｒ，ＡＲＩＭＡｍｏｄｅｌａｌｓｏｈａｓ
ｉｔｓｄｅｆｉｃｉｅｎｃｉｅｓ，ｔｈａｔｉｓ，ＡＲＩＭＡｍｏｄｅｌｃａｎｏｎｌｙｂｅｕｓｅｄｉｎｓｈｏｒｔ
ｔｅｒｍｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎ．Ｗｉｔｈｉｎｃｒｅａｓｅｉｎｔｉｍｅ，ｔｈｅｖａｒｉａｎｃｅｏｆｄａｔａｗｉｌｌ
ｉｎｃｒｅａｓｅ，ａｎｄｔｈｅｅｒｒｏｒｏｆｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｗｉｌｌａｌｓｏｉｎｃｒｅａｓｅ．Ａｓａｒｅ
ｓｕｌｔ，ｔｈｅｒｅｗｉｌｌｂｅａｌａｒｇｅｄｅｖｉａｔｉｏｎｂｅｔｗｅｅｎｔｈｅｐｒｅｄｉｃｔｉｖｅｖａｌｕｅ

（Ｔｏｐａｇｅ１６）

２１ ＡｓｉａｎＡｇｒｉｃｕｌｔｕｒａｌＲｅｓｅａｒｃｈ ２０１６



ｍｏｕｎｔａｉｎｓ，ｂｕｔｔｈｅｙａｒｅａｌｌｈｉｇｈｉｎｐｕｔ，ｈｉｇｈｏｕｔｐｕｔｔｅｃｈｎｏｌｏｇｉｅｓ．
Ｔｈｒｏｕｇｈｔｈｅｅｃｏｎｏｍｉｃｂｅｎｅｆｉｔａｎａｌｙｓｉｓｏｆｉｎｔｅｇｒａｔｅｄａｐｐｌｉｃａｔｉｏｎｆｏｒ
ｓｅｖｅｒａｌｙｅａｒｓ，ｉｔｉｓｆｏｕｎｄｔｈａｔｓｉｍｐｌｉｆｉｅｄｃｕｌｔｉｖａｔｉｏｎｔｅｃｈｎｏｌｏｇｙｉｓ
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