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Ｙｅａｒ Ｘ１ Ｘ２ Ｘ３ Ｘ４ Ｘ５ Ｘ６ Ｘ７ Ｘ８ Ｙ

２０００ １９．３ ４２５２０９ ６４４８ １１４５２７６ ２３００ １８２３ ２３３４５５ １．８９ ４６６２９６．３１０
２００１ １９．６ ４８６４８２ ７１１９ １２３２１２３ ２６１６ １９３９ ３０９５７４ ２．０４ ４８７６５２．４５０
２００２ １９．８ ５２９３９０ ７７６２ １４５８０２４ ６７０４ ２７２５ ４１８２４０ ２．３９ ５１８９９２．８２０
２００３ １９．８ ５７８２５３ ８０５８ １８１２１２１ ３６０３ ２８２５ ４５７６５９ ２．２８ ５５３２２８．３４０
２００４ １９．８ ６３１７９９ ８２００ １９１６２７１ ４０３９ ２９５０ ５６４２４９ ２．５２ ５９１２９５．５５０
２００５ １９．８ ７３２３２８ ８４１１ ２３０８５８３ ６５４９ ３０１９ ５８９２６２ ２．９８ ６３１８８８．６４０
２００６ １９．８ ９００１７３ ８９４１ ２３０８５８３ ９０７１ ２９９０ ６６６０１０ ３．０１ ６５１２７１．４００
２００７ ２１．３ １１２５９９２ １１１３１ ３２９４２２７ ４１７４ ３２１５ ６７５１２４ ３．５９ ７４２５０９．６２０
２００８ ２２．６ １２９９８７５ １２４８２ ３４９６４０４ ５７４３ ３５０４ ７２９６７１ ３．５０ ８２６４９７．８３０
２００９ ２３．５ １５６５８１４ １３５４４ ３５１６２２６ ５５５２ ４０２７ ８１１５８０ ３．４５ ８６７２５５．２９０
２０１０ ２３．８ １８５３０００ １４９８０ ４１１９８７１ ４６５４ ４５１３ １１２８４７２ ３．６９ ９３３５８１．３２０
２０１１ ２２．７ ２１９００００ １６１９６ ４４５０８９８ ４８６３ ４７３０ １４４５２９０ ３．８９ １０２２８６６．８８０
２０１２ ２２．７ ２５４６４３３ １８０２８ ４９９４８３５ ７９９２ ５３４０ １３２８６３８ ４．２５ １０９４４３１．６２７
２０１３ ２３．７ ２９３２１５１ ２００２３ ５７８３２５９ １３２８４ ６２７５ １６０４３８９ ４．５７ １１７５００９．０１６
Ｄａｔａｓｏｕｒｃｅ：ＴｉｂｅｔＳｔａｔｉｓｔｉｃａｌＹｅａｒｂｏｏｋ．

８１ ＡｓｉａｎＡｇｒｉｃｕｌｔｕｒａｌＲｅｓｅａｒｃｈ ２０１５



　　Ｆ＝
λ１
λ１＋λ２

Ｆ１＋
λ２
λ１＋λ２

Ｆ２

ｗｈｅｒｅλ１ｉｓｔｈｅｅｉｇｅｎｖａｌｕｅｏｆｐｒｉｎｃｉｐａｌｃｏｍｐｏｎｅｎｔｉ．
Ｔｈｅｃｏｍｐｒｅｈｅｎｓｉｖｅｅｖａｌｕａｔｉｏｎｍｏｄｅｌｏｆｐｒｉｎｃｉｐａｌｃｏｍｐｏｎｅｎｔ

ｉｓａｓｆｏｌｌｏｗｓ：
Ｆ＝０．８９５５４Ｆ１＋０．１３０５７Ｆ２＝０．２９２１×ＺＸ１＋０．３２６６×
ＺＸ２＋０．３２２１×ＺＸ３＋０．３３３４×ＺＸ４＋０．２３８２×ＺＸ５
＋０．３４２１×ＺＸ６＋０．３４３６×ＺＸ７＋０．３４６７×ＺＸ８．

Ａｃｃｏｒｄｉｎｇｔｏｔｈｅｐｒｉｎｃｉｐａｌｃｏｍｐｏｎｅｎｔｅｘｐｒｅｓｓｉｏｎ，ｗｅｃａｌｃｕ
ｌａｔｅｔｈｅｓｃｏｒｅｓｏｆＦ１ａｎｄＦ２ａｓｉｎｄｅｐｅｎｄｅｎｔｖａｒｉａｂｌｅｓ，ａｎｄｔｈｅｔｏｔａｌ
ａｍｏｕｎｔｏｆａｇｒｉｃｕｌｔｕｒａｌｐｒｏｄｕｃｔｌｏｇｉｓｔｉｃｓｉｎＴｉｂｅｔｉｓｒｅｇａｒｄｅｄａｓｔｈｅ
ｄｅｐｅｎｄｅｎｔｖａｒｉａｂｌｅｆｏｒｒｅｇｒｅｓｓｉｏｎａｎａｌｙｓｉｓ（Ｔａｂｌｅ３）．

Ｔａｂｌｅ３　Ｔｉｂｅｔｓａｇｒｉｃｕｌｔｕｒａｌｐｒｏｄｕｃｔｌｏｇｉｓｔｉｃｓａｍｏｕｎｔａｎｄｓｃｏｒｅｓｏｆｔｗｏ
ｐｒｉｎｃｉｐａｌｃｏｍｐｏｎｅｎｔｓ

Ｙ Ｆ１ Ｆ２
４６６２９６．３１０ －３．４６０８ －１．０３８５
４８７６５２．４５０ －２．９５４０ －０．９３３６
５１８９９２．８２０ －１．７１３６ １．０４４９
５５３２２８．３４０ －１．６６４６ －０．４６３５
５９１２９５．５５０ －１．１８４４ －０．２００３
６３１８８８．６４０ －０．４３８５ １．０２７５
６５１２７１．４００ ０．０４７８ ２．１６５８
７４２５０９．６２０ １．３２８８ －０．４４４９
８２６４９７．８３０ ２．２６７７ －０．０２０９
８６７２５５．２９０ ３．１４５７ －０．３２５３
９３３５８１．３２０ ４．６２５８ －０．８１１２
１０２２８６６．８８０ ３．２１３４ ０．１０２１
１０９４４３１．６２７ ２．８７５４ ０．２５３２
１１７５００９．０１６ ４．３８５２ ０．５２１１

　 Ｔｈｅｅｑｕａｔｉｏｎｏｆｐｒｉｎｃｉｐａｌｃｏｍｐｏｎｅｎｔａｆｔｅｒｒｅｇｒｅｓｓｉｏｎｉｓａｓｆｏｌ
ｌｏｗｓ：

Ｙ＝６６０９５１．８１８＋６１８５１．３９０Ｆ１－８７４７．８１５Ｆ２；Ｒ
２＝０．９９２；

Ｆ＝４７２．６７２；Ｄｕｒｂｉｎ－Ｗａｔｓｏｎ＝１．６０９．
Ｘ１，Ｘ２，Ｘ３，Ｘ４，Ｘ５，Ｘ６，Ｘ７ａｎｄＸ８ａｒｅｓｕｂｓｔｉｔｕｔｅｄｆｏｒＦ１

ａｎｄＦ２，ｒｅｓｐｅｃｔｉｖｅｌｙ，ｔｏｇｅｔｔｈｅｒｅｇｒｅｓｓｉｏｎｍｏｄｅｌｆｏｒａｇｒｉｃｕｌｔｕｒａｌ
ｐｒｏｄｕｃｔｌｏｇｉｓｔｉｃｓｄｅｍａｎｄｉｎＴｉｂｅｔ：

Ｙ＝－６８１５７．１８２＋１４６６０．４０３２８Ｘ１ ＋０．０５１２３１２０６Ｘ２ ＋
８．７４９１７７１９９Ｘ３＋０．０２３３７１６３１Ｘ４－０．０６１４２８０４４Ｘ５＋
２８．７４３０８２８６Ｘ６＋０．０９０６５２４７８Ｘ７＋３２７６１．２４９９８Ｘ８．

Ｔｈｅｅｉｇｈｔｉｎｄｉｃａｔｏｒｓｄｕｒｉｎｇ２０００２０１３ａｒｅｐｕｔｉｎｔｏｔｈｅａｂｏｖｅ
ｒｅｇｒｅｓｓｉｏｎｅｑｕａｔｉｏｎｏｆａｇｒｉｃｕｌｔｕｒａｌｐｒｏｄｕｃｔｌｏｇｉｓｔｉｃｓｄｅｍａｎｄｔｏｇｅｔ
ｔｈｅｆｏｒｅｃａｓｔｖａｌｕｅｄｕｒｉｎｇ２０００－２０１３．Ｔｈｅｆｏｒｅｃａｓｔｉｎｇｅｒｒｏｒｉｓ
ｃｏｎｔｒｏｌｌｅｄｉｎｌｅｓｓｔｈａｎ５％，ｉｎｄｉｃａｔｉｎｇｔｈａｔｔｈｅｍｏｄｅｌｆｉｔｓｗｅｌｌ．
３．２　ＥｓｔａｂｌｉｓｈｍｅｎｔｏｆＢＰｎｅｕｒａｌｎｅｔｗｏｒｋｆｏｒｅｃａｓｔｉｎｇｍｏｄｅｌ
　Ｔｈｅｉｄｅａｏｆｎｅｕｒａｌｎｅｔｗｏｒｋｆｏｒｅｃａｓｔｉｎｇｍｏｄｅｌｉｓｔｏｕｓｅｔｈｅｎｏｎ
ｌｉｎｅａｒａｐｐｒｏｘｉｍａｔｉｏｎａｂｉｌｉｔｙｔｏｂｕｉｌｄｍｏｄｅｌｓｂａｓｅｄｏｎｔｈｅｅｘｉｓｔｉｎｇ
ｄａｔａ，ａｎｄｆｏｒｅｃａｓｔｔｈｅｆｕｔｕｒｅｔｒｅｎｄｓｂｙｍｏｄｅｌ．ＢＰ，ａｎａｂｂｒｅｖｉａ
ｔｉｏｎｆｏｒ＂ｂａｃｋｗａｒｄｐｒｏｐａｇａｔｉｏｎｏｆｅｒｒｏｒｓ＂，ｉｓａｃｏｍｍｏｎｍｅｔｈｏｄｏｆ
ｔｒａｉｎｉｎｇａｒｔｉｆｉｃｉａｌｎｅｕｒａｌｎｅｔｗｏｒｋｓｕｓｅｄｉｎｃｏｎｊｕｎｃｔｉｏｎｗｉｔｈａｎｏｐｔｉ
ｍｉｚａｔｉｏｎｍｅｔｈｏｄｓｕｃｈａｓｇｒａｄｉｅｎｔｄｅｓｃｅｎｔ．Ｔｈｅｍｅｔｈｏｄｃａｌｃｕｌａｔｅｓ
ｔｈｅｇｒａｄｉｅｎｔｏｆａｌｏｓｓｆｕｎｃｔｉｏｎｗｉｔｈｒｅｓｐｅｃｔｔｏａｌｌｔｈｅｗｅｉｇｈｔｓｉｎｔｈｅ
ｎｅｔｗｏｒｋ．Ｔｈｅｇｒａｄｉｅｎｔｉｓｆｅｄｔｏｔｈｅｏｐｔｉｍｉｚａｔｉｏｎｍｅｔｈｏｄｗｈｉｃｈｉｎ
ｔｕｒｎｕｓｅｓｉｔｔｏｕｐｄａｔｅｔｈｅｗｅｉｇｈｔｓ，ｉｎａｎａｔｔｅｍｐｔｔｏｍｉｎｉｍｉｚｅｔｈｅ
ｌｏｓｓｆｕｎｃｔｉｏｎ．ＩｔｕｓｅｓＭＳＥｌｅａｒｎｉｎｇａｐｐｒｏａｃｈ，ｗｉｔｈｇｏｏｄｎｏｎｌｉｎｅａｒ
ｍａｐｐｉｎｇａｂｉｌｉｔｙ，ｃｕｒｖｅｆｉｔｔｉｎｇａｂｉｌｉｔｙ，ｌｅａｒｎｉｎｇａｂｉｌｉｔｙａｎｄｃａｐａｃｉｔｙ
ｏｆｒｅｓｉｓｔｉｎｇｄｉｓｔｕｒｂａｎｃｅ．

Ｔａｂｌｅ４　ＳｔａｔｉｓｔｉｃｓｏｆｎｅｕｒａｌｎｅｔｗｏｒｋｍｏｄｅｌｆｏｒａｇｒｉｃｕｌｔｕｒａｌｐｒｏｄｕｃｔｓｉｎＴｉｂｅｔ

Ｙｅａｒ Ｘ１ Ｘ２ Ｘ３ Ｘ４ Ｘ５ Ｘ６ Ｘ７
１９９０ １２８７００ ６０８２８０ ５８２ ７２３６ ３９５７１ ２２１．４７ ７３５
１９９１ １３８５３２ ６４４１８６ ６１７ ８７８６ ４５９１１ ２２５．０３ ８３９
１９９２ １５２２６５ ６５７１２１ ６５３ １０１６３ ５２４２３ ２２８．５３ ９０３
１９９３ １８１５６３ ６７２１８５ ７０６ １０４５１ ５５２７８ ２３２．２２ ９３１
１９９４ ２０７３６３ ６６４４８０ ８１７ １１４８５ ７５２１４ ２３６．１４ １１１０
１９９５ ２４３０３０ ７１９６０５ ８７８ ９４６２ １０８６１５ ２３９．８４ １２０２
１９９６ ２６１８６５ ７７７２４９ ９７５ １０８９２ １１１７７４ ２４３．７０ １３１２
１９９７ ３２３２４６ ７９１９０４ １０８５ １４１６９ １２２９４８ ２４７．６０ １４７１
１９９８ ３４７１９８ ８４９７９３ １１５８ １５７１５ １２３３３２ ２５１．５４ １５５１
１９９９ ３７６２５８ ９２２１３８ １２５８ １４２１８ １５３４８５ ２５５．５１ １６６９
２０００ ４２５２０９ ９６２２３４ １３３１ １３３９７ １６６９８０ ２５９．８３ １８２３
２００１ ４８６４８２ ９８２５０８ １４０４ １２６６３ １８４８８７ ２６２．９５ １９３９
２００２ ５２９３９０ ９８３９７０ １５２１ １２５３６ ２０４２３７ ２６６．８８ ２７２５
２００３ ５７８２５３ ９６６００１ １６９１ ４００１１ ２３５５５９ ２７０．１７ ２８２５
２００４ ６３１７９９ ９５９９５０ １８６１ ５１１５９ ３００９２９ ２７３．６８ ２９５０
２００５ ７３２３２８ ９３３９１８ ２０７８ ５９９０４ ３２７１５４ ２７７．００ ３０１９
２００６ ９００１７３ ９２３６８８ ２４３５ ７７５７８ ３７９６１４ ２８１．００ ２９９０
２００７ １１２５９９２ ９３８６３４ ２７８８ ４０３０６１ ４２５３７８ ２８４．１５ ３２１５
２００８ １２９９８７５ ９５０３４３ ３１７６ ６２８７０１ ４８５１５２ ２８７．０８ ３５０４
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ｔｈｒｅｅｍｅｔｈｏｄｓｆｏｒｌｏｎｇｔｅｒｍｆｏｒｅｃａｓｔｉｎｇ．ＢＰｎｅｕｒａｌｎｅｔｗｏｒｋｍｏｄｅｌ
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１．１８％），ｆｏｌｌｏｗｅｄｂｙｐｒｉｎｃｉｐａｌｃｏｍｐｏｎｅｎｔｒｅｇｒｅｓｓｉｏｎｍｏｄｅｌ，ａｎｄ
ｇｒａｙｆｏｒｅｃａｓｔｉｎｇｍｏｄｅｌ．Ｆｉｇ．２ｃｌｅａｒｌｙｄｅｓｃｒｉｂｅｓｔｈｅｓｉｎｇｌｅｍｏｄｅｌ
ｆｏｒｅｃａｓｔｉｎｇｒｅｓｕｌｔｓ．
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２０００ ４６６２９６．３１０ ５０７３６７．４４０ －４１０７１．１３００ ４６６２９６．３１ ０．０００ ４６１５４１．６２６１ ４７５４．６８
２００１ ４８７６５２．４５０ ５３１５４４．３４０ －４３８９１．８９００ ４７３１５６．９９ １４４９５．４７０ ４９２７７９．６４０６ －５１２７．１９
２００２ ５１８９９２．８２０ ５６０６４４．２２０ －４１６５１．４０００ ５１０１４０．７１ ８８５２．１０１ ５５３１１６．５７０６ －３４１２３．７５
２００３ ５５３２２８．３４０ ５０７３６７．４４０ ４５８６０．９０００ ５５３２２８．３０ ０．０００ ５５７９８３．００００ ４７５４．６８
２００４ ５９１２９５．５５０ ５３１５４４．３４０ ５９７５１．２１００ ６０５７９１．００ １４４９５．４７０ ５８６１６８．４０００ －５１２７．１９
２００５ ６３１８８８．６４０ ５６０６４４．２２０ ７１２４４．４２００ ６４０７４０．７０ ８８５２．１０１ ５９７７６４．９０００ －３４１２３．７５
２００６ ６５１２７１．４００ ５８７３８９．６４０ ６３８８１．７６００ ６５４４８４．５０ ３２１３．０９１ ６３４６８３．８０００ －１６５８７．６１
２００７ ７４２５０９．６２０ ６５０７４３．２９０ ９１７６６．３３００ ７４０７９８．７０ －１７１０．９７０ ７３６３３６．００００ －６１７３．６２
２００８ ８２６４９７．８３０ ７８５２２９．３３０ －４１２６８．４９００ ８１９０２８．３０ －７４６９．５２０ ８２５３７４．３０００ －１１２３．５５
２００９ ８６７２５５．２９０ ８１１１９５．７９０ －５６０５９．５４００ ８２９１９４．３０ －３８０６１．０００ ８６４７９７．２０００ －２４５８．０８
２０１０ ９３３５８１．３２０ ９４１４２３．３５３ ７８４２．０４２９ ９３２８７７．３０ －７０４．０５５ ９１７８１８．９０００ －１５７６２．４３
２０１１ １０２２８６６．８８０ １０２５０２４．５９８ ２１５７．７１８１ １０４８０５９．００ ２５１９１．７６０ １０３５０２３．００００ １２１５６．００
２０１２ １０９４４３１．６２７ １０４８９７１．３２７ －４５４６０．２９００ １０９７７４８．００ ３３１６．１０５ １０８８８７８．００００ －５５５３．７３
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