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ｓａｍｐｌｅａｎｄｔｅｓｔｉｎｇｓａｍｐｌｅｉｓｍｉｎｉｍａｌ，ｔｈｕｓ

ｌ 槡＝ ６＋１＋１２＝１５．
６６ｎｏｒｍａｌｉｚｅｄｄａｔａｆｒｏｍ２００７ｔｏ２００９ｗａｓｔａｋｅｎａｓｔｒａｉｎ

ｉｎｇｓａｍｐｌｅ．Ｗｈｅｎｔｈｅｆｕｎｃｔｉｏｎｎｅｗｆｆｉｓｕｓｅｄｔｏｂｕｉｌｄｎｅｔｗｏｒｋ，
ｉｎｉｔｉａｌｉｚａｔｉｏｎｏｆｃｏｎｎｅｃｔｉｏｎｗｅｉｇｈｔａｎｄｔｈｒｅｓｈｏｌｄｉｓａｒａｎｄｏｍ
ｎｕｍｂｅｒｂｅｔｗｅｅｎ［－１，１］．Ｔｈｅｐａｒａｍｅｔｅｒｔｒａｉｎｌｍｒｅｐｒｅｓｅｎｔｓ
ｔｈａｔｕｓｉｎｇＬｅｖｅｎｂｅｒｇ－Ｍａｒｑｕａｒｄｔａｌｇｏｒｉｔｈｍｔｒａｉｎｉｎｇｈａｓｆａｓｔｅｒ
ｃｏｎｖｅｒｇｅｎｃｅｒａｔｅ．Ｉｎｔｈｅｎｅｕｒａｌｎｅｔｗｏｒｋ，ｔｈｅａｃｔｉｖａｔｉｏｎｆｕｎｃｔｉｏｎ
ｉｎｆｌｕｅｎｃｅｓｔｈｅｎｅｔｗｏｒｋｐｅｒｆｏｒｍａｎｃｅ．Ｉｎｔｈｉｓｐａｐｅｒ，ｔｈｅａｃｔｉｖａ
ｔｉｏｎｆｕｎｃｔｉｏｎｏｆｉｎｐｕｔｌａｙｅｒａｄｏｐｔｓｔａｎｓｉｇ；ｔｈｅａｃｔｉｖａｔｉｏｎｆｕｎｃｔｉｏｎ
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２２ ＡｓｉａｎＡｇｒｉｃｕｌｔｕｒａｌＲｅｓｅａｒｃｈ ２０１２



１００００；ｍｏｍｅｎｔｕｍｆａｃｔｏｒｉｓ０．５；ｌｅａｒｎｉｎｇｒａｔｅｉｓ０．０５．
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