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ｓａｍｐｌｅａｎｄｔｅｓｔｉｎｇｓａｍｐｌｅｉｓｍｉｎｉｍａｌ，ｔｈｕｓ

ｌ 槡＝ ６＋１＋１２＝１５．
６６ｎｏｒｍａｌｉｚｅｄｄａｔａｆｒｏｍ２００７ｔｏ２００９ｗａｓｔａｋｅｎａｓｔｒａｉｎ

ｉｎｇｓａｍｐｌｅ．Ｗｈｅｎｔｈｅｆｕｎｃｔｉｏｎｎｅｗｆｆｉｓｕｓｅｄｔｏｂｕｉｌｄｎｅｔｗｏｒｋ，
ｉｎｉｔｉａｌｉｚａｔｉｏｎｏｆｃｏｎｎｅｃｔｉｏｎｗｅｉｇｈｔａｎｄｔｈｒｅｓｈｏｌｄｉｓａｒａｎｄｏｍ
ｎｕｍｂｅｒｂｅｔｗｅｅｎ［－１，１］．Ｔｈｅｐａｒａｍｅｔｅｒｔｒａｉｎｌｍｒｅｐｒｅｓｅｎｔｓ
ｔｈａｔｕｓｉｎｇＬｅｖｅｎｂｅｒｇ－Ｍａｒｑｕａｒｄｔａｌｇｏｒｉｔｈｍｔｒａｉｎｉｎｇｈａｓｆａｓｔｅｒ
ｃｏｎｖｅｒｇｅｎｃｅｒａｔｅ．Ｉｎｔｈｅｎｅｕｒａｌｎｅｔｗｏｒｋ，ｔｈｅａｃｔｉｖａｔｉｏｎｆｕｎｃｔｉｏｎ
ｉｎｆｌｕｅｎｃｅｓｔｈｅｎｅｔｗｏｒｋｐｅｒｆｏｒｍａｎｃｅ．Ｉｎｔｈｉｓｐａｐｅｒ，ｔｈｅａｃｔｉｖａ
ｔｉｏｎｆｕｎｃｔｉｏｎｏｆｉｎｐｕｔｌａｙｅｒａｄｏｐｔｓｔａｎｓｉｇ；ｔｈｅａｃｔｉｖａｔｉｏｎｆｕｎｃｔｉｏｎ
ｏｆｉｎｐｕｔｌａｙｅｒｔｏｈｉｄｄｅｎｌａｙｅｒｕｓｅｓｔａｎｓｉｇ；ｔｈｅａｃｔｉｖａｔｉｏｎｆｕｎｃｔｉｏｎ
ｏｆｈｉｄｄｅｎｌａｙｅｒｔｏｏｕｔｐｕｔｌａｙｅｒｃｈｏｏｓｅｓｐｕｒｅｌｉｎ．Ｔｈｅｔａｒｇｅｔｅｒｒｏｒ
ａｃｃｕｒａｃｙｉｓ０．０００１；ｔｈｅｍａｘｉｍｕｍｔｒａｉｎｉｎｇｉｔｅｒａｔｉｏｎｎｕｍｂｅｒｉｓ
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３．２．１　ＴｈｅＢＰｎｅｕｒａｌｎｅｔｗｏｒｋｔｒａｉｎｉｎｇｐｒｏｃｅｓｓｉｓｓｈｏｗｎｉｎ
Ｆｉｇ．３．
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ｎｅｔｗｏｒｋ（ｔｒａｉｎｇｄ） １００００ ０．００２１８

Ａｄａｐｔｉｖｅ ｌｅａｒｎｉｎｇ ｒａｔｅ ＢＰ ａｌｇｏｒｉｔｈｍ
（ｔｒａｉｎｇｄａ） １００００ ０．００１９８

Ｍｏｍｅｎｔｕｍ ｆａｃｔｏｒＢＰ ｎｅｕｒａｌｎｅｔｗｏｒｋ
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ａｃｃｕｒａｃｙ．Ｉｆｃｈｏｏｓｉｎｇｔｒａｉｎｇｄａａｄａｐｔｉｖｅｌｅａｒｎｉｎｇｒａｔｅａｌｇｏｒｉｔｈｍ，
ｗｈｅｎｉｔｒｅａｃｈｅｓｔｈｅｍａｘｉｍｕｍｔｒａｉｎｉｎｇｉｔｅｒａｔｉｏｎｎｕｍｂｅｒ１００００，
ｔｈｅｎｅｕｒａｌｎｅｔｗｏｒｋｉｓｃｏｎｖｅｒｇｅｄａｔ０．００１９８，ｓｌｉｇｈｔｌｙｂｅｔｔｅｒ
ｔｈａｎｔｈｅｇｒａｄｉｅｎｔｄｅｓｃｅｎｔａｌｇｏｒｉｔｈｍ．Ｉｆｃｈｏｏｓｉｎｇｔｒａｉｎｇｄｍｇｒａｄｉ
ｅｎｔｄｅｓｃｅｎｔａｌｇｏｒｉｔｈｍｗｉｔｈｍｏｍｅｎｔｕｍｆａｃｔｏｒ，ｗｈｅｎｉｔｒｅａｃｈｅｓ
ｔｈｅｍａｘｉｍｕｍｔｒａｉｎｉｎｇｉｔｅｒａｔｉｏｎｎｕｍｂｅｒ１００００，ｔｈｅｎｅｕｒａｌｎｅｔ
ｗｏｒｋｉｓｃｏｎｖｅｒｇｅｄａｔ０．００１６３．ＩｆｃｈｏｏｓｉｎｇｔｒａｉｎｇｄｍＢＰａｌｇｏ
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ｏｒｎｏｔ

０００７０２ ＺｈｅｎｇｈｏｎｇＳｃｉｅｎｃｅａｎｄＴｅｃｈｎｏｌｏｇｙ ０ Ａ －０．００２７ Ａ Ｎｏ
０００７１３ ＦｅｎｇｌｅＳｅｅｄ ０ Ａ －０．０１０４ Ａ Ｎｏ
０００７３５ Ｌｕｏｎｉｕｓｈａｎ ０ Ａ －０．０００７ Ａ Ｎｏ
０００７９８ ＣｈｉｎａＮａｔｉｏｎａｌＦｉｓｈｅｒｉｅｓＣｏｒｐｏｒａｔｉｏｎ ０．０３ Ａ ０．０４４１ Ａ Ｎｏ
０００８７６ ＮｅｗＨｏｐｅＧｒｏｕｐ ０．１１６ Ｃ ０．１８２６ Ｃ Ｎｏ
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